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aériennes et satellitaires pour le suivi des

blooms de macroalgues en milieu cotier
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CEVA (Centre d’Etude et de Valorisation des Algues), 83 rue de Pen Lan, 22610 PLEUBIAN, France

Contexte et objectifs

L 'état ecologique des masses d’eau cotieres et de transition fait lobjet d'évaluations régulieres selon plusieurs indicateurs biologiques et physico-chimiques dans le cadre
de la Directive Cadre sur I'Eau (DCE). Les blooms de macroalgues opportunistes de type Ulva, communément déenommés « Marée Verte » constituent un de ces
indicateurs. Le CEVA est opérateur de ces suivis annuels, finances par les Agences de 'Eau depuis 2002. Ces programmes de surveillance ont permis de constituer une
base de données de plus de 300 000 clichés aériens du littoral, 17 000 observations in situ, et plus de 316 000 polygones sur les 20 dernieres années afin d’etudier la
dynamique spatiale et temporelle des échouages d'algues en fonction des conditions hydrodynamiques, environnementales et climatiques.

En parallele, les images acquises par satellite et/ou par drone sont de nouvelles sources de données avec des resolutions spatiales, spectrales et temporelles
complémentaires qui peuvent ameliorer l'analyse et la compréhension des mécanismes de prolifération.

L'objectif de cette étude est d'évaluer les capacites de detection des echouages d’algues sur Uestran et d'élaborer une chaine de traitement automatisee adaptée aux
differentes images aériennes et satellitaires acquises dans des conditions variables.
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